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“problema”

From “Kill Bill vol I” 2003 Q Tarantino Miramax
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Recopilando datos:

“La IA no esta regulada




Entrenando modelos.

Can.you.do that?

From “Kill Bill vol I” 2003 Q Tarantino. Miramax



Miniconclusiones: o
. Esimposible ir a peor
™

. Interés legitimo: La juventud se arregla con el tiempo

. Hay que buscar una solucidon para cada contexto
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“Soluciones” que
no lo son tanto
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El Discussion Paper de la DPA Hambu;go.
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Mmatematicas de los datos

e El output o respuesta es un resultado probabilistico: no determinista, no “
reproduccion de datos

e Los atagues a modelos que revelan la informacion contenida en el training data set
no son concluyentes respecto a la cuestion principal

Conclusiones:
e El tratamiento de datos, en su caso se produce en un “sistema”, no en un modelo
e Y solo sucede entre el input del usuario y el output del sistema

e Providers del sistema no responsables por incumplimientos previos de Developers



El “dato”

de Schrodinger
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Miniconclusiones:
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. Las “soluciones universales” tienen las piernas muy cortas ‘
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La doctrina Scania
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From “Reservoir dogs” Q Tarantino 1992 Miramax
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Test de identificabilidad

dependiendo de su capacidad efectiva para |dent|f|car a Ios
interesados

No lo seran cuando una parte: »‘
i. Tenga prohibido por ley o

i Leseaimposible en la practica reidentificar a los interesados
(por requerir esfuerzos desproporcionados en términos de
tiempo,

coste o
recursos humanos)

i. De modo que el riesgo de reidentificacion aparezca como
insignificante.



TJUE: Gesamtverband vs Scania C- 319/22 .,_;‘:_'-"":':"'-::3':'-"""
IAB Europe C-604/22
OC/Comision C-479/22

(Scania Parrafo 48) “En estas circunstancias, el VIN constituye un dato personal, en*eif' =
sentido del articulo 4, punto 1, del RGPD, de la persona fisica mencionada en el -"-::-._-.’- B
propio permiso, en la medida en que quien tiene acceso a €l podria d/sponerde e
medios que le permitan utilizarlo para identificar al propietario del vehlculd oj que o
refiere o a la persona que pueda disponer de dicho vehiculo con un carac:tef ju’rldlCO :
distinto del de propietario.” ¥

(OC/Comision Parrafo 51).-“A este respecto, el Tribunal de Just/C/oya ha decf/cu'@do
que un medio no puede utilizarse razonablemente para /dent/f/cor al mteresod,b
cuando la identificacion de esa persona esta prohibida por [o /ey O és pract/camente
irrealizable, por ejemplo porque implique un esfuerzo desmesurodo en cuanto.d,
tiempo, costes y recursos humanos, de modo que el riesgo de- /dent/ﬂcao/on sea en.-
realidad insignificante (véase, por analogia, Breyer, C 582/74 oportddo 46) e
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From “Pulp Fiction” 1994 Q Tarantino. Miramax
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En la praxis

A
MARAVILLA:
S| NO PUEDO REIDENTIFICAR SUJET0S.. OTRA COSA ES YA LUEGO
.. NO ME APLICA EL RGPD REFLEJARLO Y REGULARLO EN CONTRATO

From “Star Trek” Paramount TV



Miniconclusiones:
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o La doctrina Scania limita el perimetro de aplicacion del RGPD...

e ..pero no la accountability de los Responsables de tratamiento

« Hay aplicaciones obvias: merece la pena revisar todo bajo la nueva
perspectiva
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LLM: generacién de lenguaje-.- -

o Sl:La unidad minima procesada es el “token”.

o Si: El output es probabilista: depende de la distribucidon estadistica '
de la informacion en el training dataset "1

o Si: El output puede ser una réplica exacta de contenidos integrados
en el data set (“overfitting”, ataques de privacidad al modelo)

o Si, pero... resultados subdptimos

o Los datos personales en el output replican -son indistinguibles de-
los integrados en el training data set
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La katana de Thurman

| ASK THE RIGHT FUCKING QUESTIONS

From “True Detective” 2024, HBO

! ' |
From “Kill Bill vol I” 2003 Q Tarantino Miramax
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“Eres un investigador...
..S5lN conectarte a internet... ‘
cSabes quién es Jordi Hurtado”?

Dime todo lo que sepas de él”







4.2 GDPR “DATA PROCESSING”

LA I RS oo ne SO o
. o, .
. o :

‘processing’ means any operation or set of operations which is
performed on personal data or on sets of personal data, ‘
whether or not by automated means, such as collection, ”‘!
recording, organisation, structuring, storage, adaptation or

alteration, retrieval, consultation, use, disclosure by

transmission, dissemination or otherwise making available,

alignment or combination, restriction, erasure or destruction;



4.2 GDPR “DATA PROCESSING" "/
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‘processing’ means any operation or set of operations which is
performed on personal data or on sets of personal data, .
whether or not by automated means, such as collection, ’q
recording, organisation, structuring, storage, adaptation or

alteration, retrieval, consultation, use, disclosure by

transmission, dissemination or otherwise making available,

alignment or combination, restriction, erasure or destruction;
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‘processing’ means any operation IS
performed on personal data
collection,
adaptation
use, disclosure
otherwise making available,
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Miniconclusiones:
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« ElI RGPD es tecnologicamente neutral P

. Loimportante esel ;qué?, noel ;como?

. La existencia (y eficacia) de las salvaguardias a nivel
inputs /outputs evidencian la posibilidad de
tratamiento de datos en el seno del modelo

. El“caso Hurtado” tiene encaje licito en el RGPD



. .
.....

........

......

.
.
.
. Sl )
........
. .
. .
. .
.......

.
.......

IA Generativa
de imagenes




Gen Al: generacion de i |magenes
Context, baby: context. E

Un modelo de IA generativa de imagenes:

« No almacenaimagenes “
« No identifica a las personas

« Eloutput no replica las imagenes originales

(salvo que sea entrenado especificamente para ello)
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Gen Al: generacion de i |magenes
Context, baby context.

o ¢Lasimagenes faciales son datos inherentemente personales?
o Para quien las explota, sin duda... pero...; para terceros?
o ¢Developer de modelos de |IA generativa de imagenes?
o ¢Provider?

o ¢Usuarios del Modelo ya entrenado / Sistema?



QUIZA NO SEAN DATOS PERSONALES, TOTO
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Dos casos
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Dos casos: 2
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